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Tidsserien

Restaurant

Omsetning
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Utfordring

Basert pa:
= Det vi vet | dag

= Historisk data (fortiden)

Finne hva omsetningen blir | fremtiden

Benytter en modell kalt nevrale nettverk
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Nevralt nettverk

Inputlag “Gjemt" Outputlag m Inspirert av biologiske nervesystemer

m Leerer seg a gjenkjenne mgnster

m Trenes pa historisk data

Data Output
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Eksempel

m Tar inn tidligere omsetning

Input vindu

m Far ut omsetning neste uke

...............
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Hvordan gar vi frem?
* Finner ut hvilke data vi trenger
» Bygger et nevralt nettverk

» Trener og kjarer
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Hva skal inn 1| nettverket?

| v 7 vvorde deg m Det som gir starst verdi
D.Bé 7 I fjor
ol // m Gjor det enklere a trene
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Viser samsvar mellom datoene
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Treningen

/

En epoke <

chronos

Tren pé hvert
element i
treningssettet

l

Validér pa hvert

testsettet

a
Nettverket er
ferdigtrent

element i Nei

Deler tidsserien opp:
m Treningssett

m [estsett

Nettverket justeres etter
hver kjaring




Trening og resultat

Trening av nettverk
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m Output fra nettverket (blatt)

m Faktiske verdier (grgnt)
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AVVIK

1 Nettverk, output mot faktiske verdier
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Nettverket treffer ikke helt pa helligdager Vi kan legge pa regler for & handtere
disse
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Er det andre faktorer som spiller inn?

Gjester

Parkering
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Hva pavirker restaurantomsetningen?

Samvariasjon Gjester
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Tar med de andre faktorene

Endrer prediksjonsmodellen:

= VI tar med gjester og mgteromsbookinger
= Utvider nettverket

= Trener og kjgrer pa nytt
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Forbedret resultat

Gjennomsnittlig prosent avvik

Per metode

100

m La til ekstra data

* m Forbedret resultatet med ca. 5%

Ak

20 18.5

- )

Ett nettverk 30% beste Flere nettverk 80% beste

10

0

Metode
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